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KATA PENGANTAR

Dengan mengucap syukur Alhamdulillah, penulisan laporan Seminar Nasional
Mahasiswa Fakultas Teknologi Informasi Agentic Al: Dampak Pada Interaksi
Manusia dan Mesin semester Gasal 2025/2026 yang berlangsung selama satu
hari pada hari Sabtu, 20 September 2025 dilaksanakan secara online (via
zoom) selesai dikerjakan.

Laporan ini disusun sebagai bentuk tanggung jawab saya sebagai
peserta kepada Fakultas Teknologi Informasi Universitas Budi Luhur. Mudah-
mudahan bermanfaat bagi pembaca. Terima kasih kepada semua pihak yang
telah memberikan kontribusi dalam penyusunan laporan ini. Apabila terdapat
kekurangan dan kelemahan dalam penyusunan laporan ini, saya menerima

saran dan kritik guna penyempurnaan lebih lanjut.

Jakarta, September 2025

Penulis
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1.1.

1.2.

1.3.

l. KEGIATAN

Nama Kegiatan
Seminar Nasional Mahasiswa Fakultas Teknologi Informasi Agentic Al:

Dampak Pada Interaksi Manusia dan Mesin semester Gasal 2025/2026.

Latar Belakang

Tridharma Perguruan Tinggi yang selanjutnya disebut Tridharma adalah
kewajiban Perguruan Tinggi untuk menyelenggarakan Pendidikan,
penelitian, dan pengabdian kepada masyarakat (UU No. 12 Tahun 2012,
Pasal 1 Ayat 9). Dosen sebagai anggota Sivitas Akademika memiliki
tugas mentransformasikan [Imu Pengetahuan dan/atau Teknologi yang
dikuasainya kepada Mahasiswa dengan mewujudkan suasana belajar
dan pembelajaran sehingga Mahasiswa aktif mengembangkan
potensinya.

Dosen sebagai ilmuwan memiliki tugas mengembangkan suatu cabang
llImu Pengetahuan dan/atau Teknologi melalui penalaran dan penelitian
ilmiah serta menyebarluaskannya.

Workshop ini memberikan manfaat yang sangat besar bagi dosen-dosen
terutama dalam mengembangkan ilmunya yang tentunya akan

membantu pengembangan Fakultas.

Tujuan Kegiatan

Seminar Nasional Mahasiswa Fakultas Teknologi Informasi Agentic Al:
Dampak Pada Interaksi Manusia dan Mesin bertujuan untuk sharing atau
berbagi ilmu dan pengalaman serta pengembangan kompetensi karier

sebagai Dosen.

1.4. Pembicara Seminar



Dr. Eng. Ayu Purwarianti, ST., M.T. dan Dr. Ir. Utomo Budiyanto, M.Kom.,
M.Sc., sebagai narasumber utama yang membagikan wawasan
mendalam terkait perkembangan Agentic Al dan implikasinya terhadap
interaksi manusia dan sistem cerdas. Diskusi dipandu oleh Dr. Ir. Jan
Everhard R., M.T., selaku moderator, yang mengarahkan jalannya
seminar agar berlangsung interaktif dan sistematis.
1.5. Pelaksanaan Seminar
a. Pembukaan
Pelaksanaan seminar hari Sabtu, 20 September 2025 Pukul 08.00 —
16.00 dilakukan secara Online via Zoom.

b. Pemaparan materi Sharing

T Iy

RUENTIC AL RGERTIC B
DAMPAK PADA INTERAKS! DANPAL FADA INTERARS!
MANUSIA DAN MESIN MANUSIA UAN MESIN
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“Al adalah kemampuan mesin untuk meniru
perilaku dan kecerdasan manusia, seperti belajar,
memecahkan masalah dan mengambil
keputusan.”

Masa ini, neural networks, atau biasa
disebut artificial neural networks
(ANNS), dikembangkan berdasarkan
otak manusia yang meniru jaringan
saraf biologis manusia.

Periode ketika pembelajaran mesin
berkembang

Periode ketika pembelajaran mendalam
(DL) dikembangkan.
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Alan Turing proposed the
imitation game
- Dartmouth held an Al workshop
i7 - Frank Rosenblatt built the
Perceptron
- The first Al winter
1987 - The second Al winter
/- IBM’s Deep Blue beats Kasparov
' - Geoffrey Hinton unleashed deep
learning n orks
- AlphaGo defeated a human Go
ampion
penAl released GPT-3
) - AlphaFold predicted protein
folding (2020)

8
Al yang dirancang dan dilatih untuk tugas
t tu, seperti pengenalan gambar atau

penerjemahan bah

ampuan k ngri!n-" seperti manusia

u memahami dan melakukan tugas

tual apa pun yang dapat dilakukan

disebut juga superinteiligence, tidak ada yang
tahu apa yang akan terjagi de Al
Salah satu visinya adalah integrasi a

dengan mesin melalul brain chip interface
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Artificial Intellig

Machine Leamning

Deep Learning

alah Al yang memungki
mesin belajar dari data tanpa diprogram secara

" pola dari data lalu membuat
arkan polatersebut

E-commerce: Rekomendasi produk
Keuangan: Det transaksi mencurigakan




Belajar dari data
berlabel (misalny am vs nen-spam)

Temukan pola
tanpa label (misalnya: s

r melalui
trial & error (mirip seperti pelatihan anak
kecil)

L)
DL merupakan bagian dari Ml
mengg n neural n k (jaringan saraf
tiruan) yang sangat kompleks.

Digunakan untuk pengenalan gamba
teks - mirip cara otak manusia bek

misalnya: Pengenalan wajah dalam verifikasi
identitas pengunjung




GenAl adalah jenis Al yang bisa menghasilkan
konten baru: teks, gambar, audio, video, dll.

GenAl "belajar” dari dataset besar lalu
menciptakan konten mirip gaya atau struktur
yang dipelajari.

« ChatGPT » teks

+ Al sudah digunakan dalam bidang healthcare,
manufactoring, driverless cars, finance,
agriculture, education dan Bidang lainnya.

« Al dapat mempengaruhi pekerjaan kita.

« Berdasarkan BBC, 35 persen dari pekerjaan
saat ini akan hilang dalam 20 tahun ke depan
(https://www.bbc.co.uk/news/technology340
66941)

Xi



+ Segala sesuatu yang dapat
melihat/merasakan/mengetahui (
lingkungannya melalui sejumlah
bertindak sesuai dengan lingkungannya
(act menggunakan peralatan
penggeraknya ( ) (Russel dan Norvig).

Sebuah sistem komputer yang berada dalam
suatu lingkungan dan memiliki kemampuan
bertindak secara didalam situasi
lingkungan tersebut sesuai dengan sasaran
yang dirancang (Woold-ridge).

xii



= Agentic Al adalah sistem kecerdasan buatan yang

berperilaku seperti memiliki tujuan,
bisa mengambil keputusan sendiri, dan bertindak
proaktif terhadap lingkungannya.

uan (goal-oriented)
» Keputusan mandiri {autonomous)
« Interaksi dengan lingk an (environmental

awareness)

» Contoh: Al yang tidak hanya menjawab pertanyaan,
tapi juga untuk menyelesaikan

xiii



Entitas yang mengamati lingkungan dan
bertindak secara otonom untuk mencapal
tujuannya. )

» Elemen utama:

* Persepsi : Sensor untuk mendeteksi
lingkungan

* Pemrosesan : Menyusun rencana
atau strategi

» Tindakan : Melakukan perubahan melalui
aktuator

» Tujuan : Target yang ingin dicapai

Al memulai tindakan tanpa instruksi
eksplisit

Al belajar dari lingkungan &
pengalaman
Bisa menangani beberapa tujuan

bersamaan
Mampu berkolaborasi dengan
agen lain atau manusia

Xiv
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¥.

DN

Dunia tempat agen beroperasi
. ! Sistem penginderaan
(kamera, NLP, dll.)
Otak agen untuk
berpikir/logika
. Memilih tindakan
terbaik
+ Act Melaksanakan aksi secara
fisik/digital

Artificial intelligence

Al Agentik dibangun berdasarkan kemampuan
Al Generatif (GenAl) dan model bahasa yang
besar, membentuk batas baru otonomi cerdas.
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Reaksi terhadap  Perencanaan menuju

Dasar Keputusan
stimulus tujuan

Kompleksitas Rendah Tinggi
Vacuum cleaner

Contoh Autonomous vehicle
otomatis

» AOP adalah paradigma pemrograman yang
memperlakukan agen sebagai entitas utama
dengan state, goal, dan intention,

« Konsep mirip dengan Object-Oriented
Programming (OOP), tapi lebih fokus pada:
« Mental state (belief, desire, intention)
« Komunikasi antar agen
« Delegasi tugas antar agen

XVi



« Pembelajaran mesin membantu agen untuk:
« Belajar dari pengalaman (reinforcement
learning)
+ Mengidentifikasi pola
« Menyesuaikan strategi sesuai lingkungan

« Teknik umum:
* Q-learning
» Deep Q-Networks (DQN)
« Policy Gradient Methods

N « Bahasa standar komunikasi antar agen.
1 + Contoh: FIPA ACL (Foundation for
Intelligent Physical Agents)
« Performative utama:

+ INFORM
« REQUEST
« PROPOSE
* AGREE
« REFUSE
« Setiap pesan mengandung konteks tujuan dan
niat agen.

XVii



« Agentic Al banyak digunakan di:

) : Agen mengatur suhu, lampu,
keamanan
mAgen mengatur navigasi dan
interaksi
: Agen mengoptimalkan
produksi/pemeliharaan

+ Teknologi pendukung:
« MQTT / CoAP untuk komunikasi
« Sensor loT (LIDAR, kamera)
« Edge Computing

Asisten virtual proaktif (Google Assistant, Siri)
Rekomendasi dinamis (YouTube, Netflix)
Agen perjalanan otomatis (Trip planner Al)
Chatbot customer service dengan inisiatif
follow-up

XViii



« Smart Home:
« Agen mengontrol pencahayaan, suhu,
keamanan
+ Deteksi kebiasaan penghuni

« Smart City:
+ Agen untuk optimasi lalu lintas
« Agen untuk pengelolaan energi (smart grid)

https://n8n.io/

XiX



: Al mengambil
keputusan berbahaya
: Sulit diaudit (black-
box)
: Siapa yang

bertanggung jawab?

' Seperti
manipulasi politik

« Perlu pendekatan Al Alignment dan Ethical Al
Framework

XX



e smen

AGENTIC Al - ARENTIC M:

DAMPAN PABA INTERA DAMPAK PADD INTERARS!

MARUSIA BAN MESI” - MANBSIA DAN MESIH /
10 RERTTIOLH £ CPTDwIE 20

Al Agent vs Agentic Al “l

Ayu Purwarianti
ayu@informatika.org
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People come to light, people go out

Automatic electric hzhtiums'on
20 saconds after the pedsan RS

Apakah ini Al?

AUTOMATION # ARTIFICIAL INTELLIGERCE

El
AI\/

Cari yang terbaik

XXii




Definisi Al

Definisi Al: Teknologi untuk membuat

¢ komputer dapat melakukan aksi (dipilih dari
beragam kandidat) yang |ika dilakukan oleh
manusia maka memerlukan kecerdasan

« Input/masukan diperoleh melalui sensor
* Manusia: mata, telinga
« Al: kamera, microphone, keyboard
» Qutput/keluaran dihasillkan melalui
actuator

« Manusia: mulut, gerakan tangan/kakl Esvironment

« Al: speaker, layer, tangan/kaki robot

Comer %or
St wwdgire
&

Al Agent

Pendekatan Teknis Al

Machine
Leaming
Algorithm

Learning based Agent

Problem Solving Agent

_ dihasilkan oleh model|
Semua

mendap
terbaik

XXiii



Machine Learning Algorithm ¢

Supervised
Learning

* Makes machine Learn
explicitly

* Data with clearly
defined outpul is given

* Direct feedback it given

* Predicts outcome /future

Unsupervised
Learning

* Mochine understands the
data (dentifies

pafterns/ structures)
*Evaluation is qualitative
or indirec!

* Does notl predic!/find

Reinforcement
Learning

* An opproach to A

* Reward based learing
* Learning form +ve &
+ve remnforcement
*Machine Learns how 1o
oct in u certain

* Resolves classification anything specific

and regression problems

feprats -.D.NM‘

envitonment
* To maximixe rewaords

.am.m.—'

i S

Al yang menghasilkan rangkalon nilai sepert| Al yang menghasikan satu nital yang dipitih dari
rangkaion kata, suara, pixel gambcr Biasanya berbagai kandidat nilol yang telah ditetapkan,
menggunakan teknik deep leaming Traditional Al tidak menghasilkon rangkaian nilal
c«mn cmn oonuﬁ Contoh Contoh Keduaren:
masukan: Model A Gombar: masukon: Modet AL Kucng
‘Bambarkan kucing  Permtuat Gombar . Pangenalon Binatang
belang hiram® Y 4 xandkat Lusing,
[ thus, haremou arprg
Contoh masukon: Model Kelvaran: postit
Perekonomion indonesia
o tohun 202 mengalami | '_f;‘:'m" 3 kandidat Postf, |
Contoh Model ' perkembangan yang Negatit, Netral
masukan: Kucing hitam berlan signifian, didukung oleh
—t PEMDUGT e
Tuligktsn pantun Taks kencang Mefompaot m-pgkotan investosi )
tentang kucing tinggl di pagl hari Mart stabilitas horga
kita terlok kencang kamoditas, don -
Berzsomo diskusl kabljakan pemarintah

memyombut han

yang responnit

XXiv
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Why Large Language Model? © ‘

Towsk 1 Ttk 2 Tosk n Tk ) Task 2 Task n
. N -
. . - ~
Large
Language
Model 1 Model 2 Model n Model
. . . - el ' "
Traditional Al Model VS Large Language Model
One model for one task One model for varying task

XXVi
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‘

-
Rl
4

Roe Models > Finie Turied Mocl.ew

. Uniabeled
Text

Model

Training

Base Model Fine Tuned Model

(Pretrain LLM)
L ‘

®
ase Models are ‘Not Assisfanfsﬂ

o

* base model does not answer questions
+ It only wants to complete internet documents
+ Often responds to questions with more questions, etc

Write a poem about bread and cheese.

Write & poem about someone who died of starvation,

Write a poem about angel food cake.

Write a poem about someone who choked on a ham sandwich.

Write a poem about a hostess who makos the

r. ar e Source: Karpathy ppt on OpenAl GPT

AL g e
s

ayuiinformativa.org
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LLM (Decoder) Finetuning (%

LLM fine-tuning LLM completion:
Classify this review:
Prepared instruction datmet I lowad this DVD! =
— f'"“"""""""’.
ed | T @~ 3 000909090 T I O e '
— Labek
Prompt: ‘ | Clasaify this review:
I loved this DVDY -
Classify this review: frmerenrr .-
3 lowed this OVD! | Sentimont: onitive
Sentiment:

Source: deeplearning.al

. write a poem sboul bread and cheese

In 2 worid where flavors intertwine, a dance of teste and sase,
Twe culinaty companans meet: the twead and cheese, they plesse
The bread, a simple canvas, a humble gran's cobirth,
[ ] With crusty cloak and tender haart, it fills our homes wh mirth |

its jnurney starts = fieids of gold, where wheat Sways » the bresss
A symbo af ife’s sustenance, tha noble grain (o sace

Fine Tuned From baker's Sarcls 1o Searty s warm smbeoace, n ireasformation’s song

As dough rises with gestin care, = ovans hot and strong

MOdel Than comas the chesse, § mastaraork, 8 product of seiled handa,

A spectrum of taatures 84 flavors, acues ar reachung undd
Fram creamy bea 10 aged parmesan, 8 lressure 20 expicrs
1t caplivates our senses, A Qustatory encore

Topathar hiread and cheese unie, 4 Umeless partraesiug,
In picnics, feasts, and dady meals, they share 8 pecfect trip
With sach Gite, they tel a story, » flavors that we savor,

A culmaty connection that nd fime cas ever waives

S0 et us celebmts this pair, 1 banguet of delght,

Tt o
f Arshcid g ) As bread and cheess = harmony, grace day 3nd starry moht
‘ - ayu@informatika org

c In ktchens, hames, ancd gardens, thar umon shall net ceass,
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Customizing LLM with Data ®
Definition Primary use case | Data Advantages Considerations
requirement

Prompt Crafting specialized Quick, on the fly None Fast, cost- Less control than o
Engineering prompts to guide UM model guldance effective, no fine-tuning
behaviour training required
RAG Combining LLM with Dynamic data External Dynamicalty Increases prompt
an external knowledge sets and external knowledge base updated context, length and
retrieval knowledge or database enhanced inference
(vector database) accuracy computation
Fine tuning Adapting a pretrained Domain or task  Thousands of Granular control, Requires [abeled
LLM to specific specialization domain specific  high data,
datasets or domains or instruction specialization computational
examples cost
Pretraining  Training an LLM from  Unique tasks or  Large dataset Maximum Extremely
scratch domain-specific control, tailored  resource

corpora for specific needs intensive

ML DL

LLM

Actuator

Actuaton

Environment

Al Agent Agentic Al

XXX



— O
Al Agents | 0O
N - 858 53
. @ Specialized Advanced
Perception ‘-\ Agents Reasoning &
¥ Mult-Agsnt Planning

Architectural

9 Evolution YNY
gy

Action

Collabaration Task-Decomposition

=

Persistent Orchestration
Memory System Coordination

- - e e e e e as ws es e  w e  ww
=

Source: Sapkota et.al, "Al Agents vs. Agentic Al: A Conceptual
Taxonomy, Applications and Challenges”

Agentic Al Use-case: Funds Email Marketing Campaig

Agentic Al
functional &
non-functional

capabilities

|

Task Added: Analyze the products and performance metrics available at [url]

Task Added: Identify the target audience based on the products’ performance metrics Reasoning (task

Task Added: Create a tallored email campaign highlighting the benefits of the identified products for

the target audience
| Task Added: Launch and monitor the email campaign to achieve sales of USD 100,000 in 1 month |

Monitor email campaign foe 1 week, After 1 week, it ."""“.' m L
l autonomously decided to add the following tasks. m

Task Added: Find alternative products with better performance metrics to include in the email

campaign Adapt

Task Added: Utilize customer data to personalize the email with the customer's name, demographics, autonomously

and highlight testimonials from other customers who have previously purchased the product. -
[Tdeed:Farfotleusthgwfurm«mﬂneﬂ\eemaﬂnmpalgn ] ' '7, , I
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Challenges in Agentic Al lmplemenfdion-

Data Availability and Quality

Complexity of Decision-Making

Agentic Al requires sophisticated
algorithms to make decisions
autonomously. Developing these
algorithms is complex, and
there's always a risk that the Al
might make incorrect decisions.
Solution: Use robust testing
environments to validate Al
agent decisions before
deployment. Reinforcement
learning and simulations can
help minimize the risks
associated with decision-making,

d. Penutup

Ensuring that data is accurate,
relevant, and free from bias is
critical for the effectiveness of
agentic systems.

Solution: Invest in data
preprocessing, validation, and
continuous manitoring. Make
sure the data fed into the system
represents a wide range of
scenarios to improve decision-
making accuracy.

Ethical and Legal Concerns

As agentic Al operates
autonomously, ethical and legal
considerations come into play.
For instance, who is responsible
when an Al agent makes a wrong
decision?

Solution: Establish clear ethical
guidelines and governance
frameworks for Al agents.
Implement fail-safes that allow
for human intervention when
necessary to ensure that ethical

standards are upheld.

Dengan adanya Seminar Nasional ini, diharapkan dosen konsisten

mendukung pengembangan riset, inovasi, dan publikasi ilmiah

mahasiswa, sekaligus mempersiapkan lulusan yang adaptif dan siap

menghadapi tantangan dunia teknologi informasi di masa depan.
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