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Abstrak— Di masa modern ini jumlah publikasi berita setiap hari 

semakin meningkat yang menyulitkan pengguna dalam 

menemukan berita yang relevan sesuai kebutuhan atau minat 

pengguna. Oleh karena itu, diperlukan sistem yang mampu 

mengelompokkan berita secara otomatis. Klasifikasi berita 

merupakan salah satu penerapan text mining. Proses klasifikasi 

ini memerlukan metode yang efektif. Salah satu metode yang 

sering digunakan adalah Naive Bayes Classifier, karena dapat 

bekerja sangat baik dan memiliki tingkat akurasi yg lebih baik 

dibanding model classifier lainnya. Dengan memanfaatkan data 

yang diperoleh dari Google Alerts RSS Feeds yang terdiri dari 80 

data yang terbagi menjadi 64 data latih dan 16 data uji. Hasil 

evaluasi model Confusion matrix menunjukkan bahwa metode 

Naive Bayes Classifier (NBC) mengklasifikasikan secara benar 11 

sampel dari total 16 sampel data uji dengan nilai akurasi sebesar 

68,75%, nilai presisi 66,25% dan nilai recall 66,67%. 

Kata Kunci— Berita, Klasifikasi, Google Alerts, Confusion Matrix, 

NBC 

Abstract— In this modern era, the number of news publications is 

increasing every day, making it difficult for users to find relevant 

news according to their needs or interests. Therefore, a system is 

needed that can group news automatically. News classification is one 

application of text mining. This classification process requires an 

effective method. One method that is often used is the Naive Bayes 

Classifier, because it can work very well and has a better accuracy 

rate than other classifier models. By utilizing data obtained from 

Google Alerts RSS Feeds consisting of 80 data points divided into 64 

training data and 16 test data points. The results of the Confusion 

Matrix model evaluation show that the Naive Bayes Classifier (NBC) 

method correctly classifies 11 samples out of a total of 16 test data 

samples with an accuracy value of 68.75%, a precision value of 

66.25% and a recall value of 66.67%. 

Keyword— Confusion Matrix, Classification, Google Alerts, News, 

NBC  

I. PENDAHULUAN 

Di zaman modern ini, hampir di setiap aspek kehidupan 

memanfaatkan teknologi,  begitu juga dengan  membaca [1] 

yang menyebabkan jumlah publikasi berita setiap hari semakin 

meningkat. Berbagai platform seperti RSS (really simple 

syndication) feeds menyajikan informasi secara real-time salah 

satunya melalui layanan Google Alert. 

Banyaknya berita menyulitkan pengguna dalam 

menemukan berita yang relevan sesuai kebutuhan atau minat 

pengguna, serta membuat proses pengelompokan berita secara 

manual menjadi tidak efisien, memerlukan waktu lama, serta 

berpotensi menimbulkan kesalahan klasifikasi akibat 

subjektivitas manusia. Oleh karena itu, dibutuhkan sebuah 

sistem yang dapat mengelompokkan berita secara otomatis 

sesuai dengan kategori yang telah ditetapkan sebelumnya. 

Klasifikasi berita merupakan salah satu penerapan text 

mining yang bertujuan untuk mengelompokkan dokumen teks 

ke dalam kategori-kategori yang telah ditetapkan. Proses 

klasifikasi ini memerlukan metode yang efektif dalam 

merepresentasikan teks serta algoritma yang mampu 

menghasilkan tingkat akurasi yang baik. Naive Bayes Classifier 

merupakan salah satu teknik klasifikasi yang sering digunakan, 

karena dapat bekerja sangat  baik dan menunjukkan tingkat 

akurasi yang lebih tinggi dibandingkan teknik klasifikasi 

lainnya [2]. 

Dengan menerapkan metode Naive Bayes Classifier dalam 

melakukan klasifikasi berita yang diperoleh dari Google Alerts 

RSS feeds, diharapkan klasifikasi berita dapat dilakukan secara 

otomatis serta menghasilkan akurasi yang optimal. 

II. METODE PENELITIAN 

Tahapan penelitian yang akan dilakukan dalam penyusunan 

penelitian ini adalah sebagai berikut:  

A. Pengumpulan Data 

Dalam penelitian ini Google Alerts digunakan sebagai 

sumber data dalam tahapan pengumpulan data. Google Alerts 

merupakan salah satu layanan Google yang bisa dimanfaatkan 

untuk memonitor konten yang ada di dunia maya [3]. Dengan 

menetapkan kata kunci sesuai fokus penelitian dan melakukan 

pengaturan Google Alerts pada sumber berita daring, bahasa 

Indonesia, serta wilayah Indonesia dalam periode waktu yang 

telah ditentukan. Berita yang diperoleh kemudian 

didokumentasikan. 

B. Preprocessing Teks 

Preprocessing merupakan tahapan yang penting dalam 

pipeline data science yang memiliki dampak besar pada hasil 

akhir analisis [4]. Sedangkan menurut [5] preprocessing dalam 

pengelompokan data adalah tahapan yang sangat penting untuk 

memastikan data yang digunakan berkualitas, sesuai kebutuhan 

dan sudah siap untuk proses analisis lebih lanjut. Dimana 

terdapat 7 tahapan yang akan dilakukan yaitu case folding, 

noise removal, konversi slangword, stopword removal, 

steamming dan tokenization.  
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1) Case Folding 

Merupakan proses penyeragaman semua elemen  data  

menjadi  huruf  kecil [6]. Sedangkan menurut [7] tahap case 

folding adalah mengubah teks menjadi huruf kecil atau huruf 

besar agar perbedaan antara huruf besar dan kecil dalam 

dokumen teks menjadi lebih kecil. 

2) Noise Removal 

Menghilangkan tanda baca, angka, simbol, dan alamat web 

[8]. Sedangkan menurut [9] noise  removal merupakan proses 

menghilangkan (emojis,  URLs,  numbers). 

3) Konversi slangword 

Konversi  Slang  Word adalah  mengubah kata tidak baku 

atau singkatan menjadi kata  baku  dalam  komunikasi [10]. 

4) Stopword Removal 

Stopword Removal merupakan bagian tahapan   

preprocessing yang menghilangkan  kata-kata  yang   tidak   

dianggap   penting atau tidak memiliki makna   [11]. Sedangkan 

menurut [12] Stopword removal adalah mengeliminasi kata 

yang tidak memiliki kontribusi dalam analisis dan menyisakan 

kata bermakna atau dianggap penting dalam proses klasifikasi 

data. 

5) Stemming 

Stemming merupakan rangkaian langkah yang bertujuan 

untuk mendapatkan bentuk  dasar dari setiap  kata dengan 

menghilangkan imbuhan  yang ada  dalam  kata,  baik  itu  

sisipan,   awalan, maupun gabungan    keduanya   yang terdapat 

pada   kata  turunan [13]. 

6) Tokenization 

Tokenization merupakan proses pemisahan teks yang biasa 

disebut dengan token [14]. Sedangkan menurut [15] 

tokenization adalah proses pemisahan kalimat menjadi kata-

kata. 

C. Klasifikasi dengan Naive Bayes Classifier 

Naive Bayes Classifier adalah teknik yang banyak 

digunakan karena mudah, cepat serta memiliki struktur yang 

sederhana, serta efektivitasnya tinggi. Konsep Naive Bayes 

membentuk prediksi kemungkinan di waktu yang akan datang 

dengan pengalaman di waktu lampau [14]. Bentuk umum 

rumus dapat dinyatakan dalam persamaan 1 dimana P(j| adalah 

probabilitas term t kategori j, P(j) adalah probabilitas dokumen 

berkategori j, dan P(t) adalah probabilitas kemunculan term t. 

 P(j | t) = 
P(j)𝑃(t | t)

𝑃(t)
 (1) 

D. Evaluasi Model 

Confusion matrix merupakan visualisasi untuk menilai 

efektifitas model klasifikasi.  Confusion matrix terdiri dari 

informasi kelas aktual atau sebenarnya dan kelas prediksi. 

Confusion  matrix disajikan  pada Tabel  1 berikut [16].  

TABEL I 

CONFUSION MATRIX 

 Actual Class 

Class = Yes Class = No 

Class 

Predictad 

Class = Yes TP (True 

Positive) 

FP (False 

Positive) 

Class = No FN (False 

Negative 

TN (True 

Negative) 

TP: Kondisi dimana data prediksi dan aktual bernilai positif. 

FP: Kondisi dimana data tidak sesuai dengan nilai aktual. 

FN: Kondisi dimana data prediksi bernilai negatif sedangkan 

data aktual positif. 

TN: Kondisi dimana data prediksi dan aktual bernilai negatif. 

Untuk menilai kinerja dari data yang diperoleh, kita 

menggunakan akurasi, presisi, serta recall. Yang dinyatakan 

dalam persamaan 2, 3, 4 [16]: 

 
𝑎𝑐𝑐𝑢𝑟𝑎𝑐𝑦 =

𝑇𝑃 + 𝑇𝑁

𝑇𝑃 + 𝑇𝑁 + 𝐹𝑃 + 𝐹𝑁
 (2) 

   

 
Precision =

𝑇𝑃

𝑇𝑃 + 𝐹𝑃
 (3) 

   

 
Recall =

𝑇𝑃

𝑇𝑃 + 𝐹𝑃
 (4) 

 

III. HASIL DAN PEMBAHASAN 

Dalam penelitian ini akan melakukan pengelompokan 

berita berdasarkan berita politik, ekonomi, hokum dan sosial. 

Ada beberapa tahapan yang akan dilakukan diantaranya: 

A. Pengumpulan Data 

Sumber data dalam penelitian ini diambil melalui RSS feeds 

Google Alerts terlihat pada Gambar 1, berdasarkan kata kunci 

berita yang sudah ditentukan. Beberapa sumber data yang akan 

digunakan adalah News, Blogs dan Web. Teks berita yang 

digunakan dalam penelitian diubah menjadi file XML, 

kemudian dikirim ke RSS feeds google alerts. URL feed 

RSS/XML yang didapatkan dimasukkan dalam aplikasi untuk 

memproses konten feed (Gambar 2).  
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Gambar 1. Tampilan File XML Google Alerts 

 

Gambar 2. Tampilan Program Proses Penyimpanan Konten Feed Kategori Berita Ekonomi 

 

B. Preprocessing Teks 

Tahapan selanjutnya setelah data pengumpulan data adalah tahap preprocessing text yang terdiri dari 6 tahapan yaitu case 

folding, noise removal, konversi slangword, stopword removal, steaming dan tokenization. Data mentah yang terdiri dari berbagai 

bentuk diubah menjadi data yang terstruktur, terlihat pada Gambar 3 berikut. 

 

Gambar 3. Tampilan Program Proses Preprocessing Text
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C. Klasifikasi Data 

Pendekatan analisis yang digunakan adalah Naive Bayes 

Classifier.  Dimana akan melakukan pembagian   data latih dan 

data uji. Pembagian data dalam penelitian ini adalah 80% 

sebagai data latih dan 20% data uji, yang terlihat pada Tabel II. 

TABEL II 

CLASSIFICATION DATA 

Jumlah Data Data Latih Data Uji 

80 64 16 

 

D. Evaluasi Model 

Tabulasi silang digunakan untuk menyajikan data aktual 

dan data prediksi model klasifikasi. Baris matriks 

menggambarkan kelas data aktual sedangkan kolom matriks 

menggambarkan kelas data hasil prediksi model, yang terlihat 

pada Tabel III berikut. 

TABEL III 

CONFUSION MATRIX NBC 

Prediksi 
Aktual 

Politik Hukum Ekonomi Sosial 

Politik 4 0 0 1 

Hukum 1 3 0 0 

Ekonomi 1 1 3 0 

Sosial 0 0 1 1 

Berdasarkan tabel tersebut dapat dilihat hasil pengukuran 

kinerja model dengan melakukan perhitungan nilai accuracy, 

precision dan recall pada Gambar 4. 

 

Gambar 4. Hasil Pengukuran Kinerja Model 

Hasil penelitian menggunakan Naive Bayes Classifier 

terlihat berhasil mengklasifikasi secara benar 11 sampel dari 

total 16 sampel data uji dengan nilai akurasi sebesar 68,75%, 

nilai presisi 66,25% dan nilai recall 66,67%. 

IV. PENUTUP  

Kesimpulan berdasarkan hasil analisis untuk 80 data yang 

terbagi menjadi 64 data latih dan 16 data uji menunjukkan 

bahwa, frekuensi seberapa banyak model menghasilkan 

prediksi yang tepat dapat dilihat dari penghitungan akurasi 

sebesar 68,75%. Untuk hasil pengukuran proporsi hasil positif 

yang benar (TP) dari semua hasil diprediksi positif dapat dilihat 

dari perhitungan presisi sebesar 66,25%. Sedangkan hasil 

pengukuran proporsi hasil positif yang benar (TP) dari 

keseluruhan kasus sebenarnya positif terlihat dari perhitungan 

recall sebesar 66,67%. 
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