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ABSTRAK

IMPLEMENTASI DATA MINING UNTUK KLASTERISASI TINGKAT
KERAWANAN BANJIR DI WILAYAH DKI JAKARTA MENGGUNAKAN
ALGORITMA K-MEANS CLUSTERING BERBASIS WEB
Oleh : Galang Danang Pramudya (2211501743)

Banjir merupakan bencana alam yang paling sering terjadi di DKI Jakarta,
menimbulkan kerugian material, terganggunya aktivitas warga, dan bertambahnya
korban terdampak setiap tahun. Penelitian ini menerapkan algoritma K-Means
clustering untuk mengelompokkan tingkat kerawanan banjir di DKI Jakarta
berdasarkan data historis BPBD DKI Jakarta periode 2021-2025, sekaligus
membangun platform berbasis web untuk menyajikan hasil klasterisasi secara
interaktif. Pengolahan data mengikuti kerangka Knowledge Discovery in
Databases (KDD), meliputi seleksi data, preprocessing, transformasi, data
mining, dan evaluasi, dengan lima indikator jumlah kejadian banjir, jumlah kepala
keluarga terdampak, jumlah jiwa terdampak, jumlah pengungsi, dan rata-rata
ketinggian air. Setelah dinormalisasi menggunakan Min-Max Normalization, data
diproses dengan K-Means pada jumlah klaster optimal K=4, menghasilkan
kategori Rendah, Sedang, Tinggi, dan Sangat Tinggi. Evaluasi dilakukan dengan
membandingkan FEuclidean Distance dan Manhattan Distance menggunakan
Silhouette Score dan Purity Score. Hasil pengujian menunjukkan Silhouette Score
sebesar 0,4578 (Euclidean) dan 0,5618 (Manhattan), sedangkan Purity Score
sebesar 69,61% (Euclidean) dan 51,32% (Manhattan). Berdasarkan Purity Score
yang lebih selaras dengan kategori kerawanan resmi BPBD, Euclidean Distance
dipilih sebagai metode jarak terbaik dalam sistem ini.

Kata kunci: Banjir, K-Means clustering, Data Mining, KDD, Mitigasi Bencana,
DKI Jakarta, Web.
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